Analyza experimentalnich dat, cviceni 2

Soubor dat: prijmeni_jmeno.csv

Popis dat: Skupina zdravych mluvéi a nékolik pacientl s velmi rozvinutou dysartrii byli podrobeni
diadochokinetickému testu (DDK) a kvalita jejich artikulace byla vyhodnocena pfiznakem voice onset time
(VOT) méreného automatickou metodou (Novotny et al. ).

Zadani dlohy body

Stahnéte si a nactéte tabulku dat. Pro nacteni vyuZijte funkci readtable('data.csv',
'ReadVariableNames', true).

Vykreslete si histogram. Vyzkousejte rlizna nastaveni poctu bind, aby byla distribuce co nejvice = 0.4
zfetelna. Urcete: prameér, standarni smérodatnou odchylku, median, medianovou absolutni
odchylku a trimmean. Do obrazku spole¢né s histogramem vykreslete priibéh hustoty
pravdépodobnosti normalniho rozdéleni (N) pro N(prlimér, smérodatna odchylka) a N(median,
medianova absolutni odchylka - 1.48).

Implementujte kernel density estimation. Pro odhad Sitky pasma uzijte pravidlo (Silverman = 0.7
):
band width = min (O‘, iQTI;) -0.9-n"1/5, (1)
kde o je smérodatna odchylka Vasich dat, IQR je mezikvartilové rozpéti Vasich dat a n je pocet
pozorovani. Vykreslete si pribéh ziskany pomoci Vasi implementace kernel density estimation
do predchoziho obrazku s histogramem.

UrCete které hodnoty jsou extremni pomoci pravidla 68-95-99.7. Zkuste si vykreslit 0.2
kumulativni empirickou distribu¢ni funkci a odhadnout, kde u ni nejspiSe nalezneme ony
extrémni hodnoty.

Extrémni hodnoty vyjméte a znovu vykreslete histogram, znovu vypoctéte parametry (mean, = 0.2
standarni odchylku, median, medidnovou absolutni odchylku a trimmean) a vykreslete si
pribéh hustoty normalniho rozdéleni N(prdmér, smérodatnd odchylka) a N(medidn,
medidnova absolutni odchylka - 1.48).

Odpovézte na nasledujici otazky: 0.5
Jak moc se odhadnuté distribuce lisi pro data s a data bez extrémnich hodnot?

Které statistické parametry jsou citlivé na vyskyt extrémnich hodnot?
Které statistické parametry jsou naopak velmi robustni?



Zadani dlohy body

Nepovinny bonus: 1
Vygenerujte si libovolny pocet M nahodnych nezdvislych vektorl o délce L libovolného
nenormalniho rozdéleni®. Tyto vektory slote do matice o velikosti LxM nebo MxL (zéleZi, zda

jsou Vase vektory sloupcové nebo radkové). Vektory samoziejmé muzete vygenerovat i jednim
prikazem jako matici LxM.  Hodnoty pres jednotlivé vektory zprimérujte a vykreslete
histogram. Zkuste rizné pocty vektorl M (napt. 2,3,5, 100) a rGzné délky L. Méli byste tim
ziskat aproximaci normalniho rozdéleni. Pravé jste si vyzkouseli centralni limitni vétu, ktera je
podle mnohych odpovédi na otdzku, pro¢ je normalni rozdéleni tak hojné. Zodpovézte
nasledujici otazku:

Jak souvisi pocet primérovanych vybéri s tim, jak se vysledné rozdéleni bude bliZit normdinimu
rozdéleni?
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1 Nasledujici postup Vam bude samoziejmé ddvat stejné vysledky i pro normalni rozdéleni. Nebude to viak tak
prekvapivé.



